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IMPLEMENTASI METODE CLUSTERING DENGAN ALGORITMA
K-MEANS DAN K-MEDOIDS UNTUK MEMETAKAN POTENSI PRODUKSI
PADI DAN PALAWIJA KABUPATEN/KOTA
DI PROVINSI JAWA BARAT

Alifian Azmi

ABSTRAK

Pada metode cluster non-hirarki terdapat beberapa algoritma clustering data, di
antaranya adalah metode K-Means dan metode K-Medoids. Pada proses pengelompokkan
(clustering), dalam metode K-Means suatu objek hanya akan menjadi anggota satu cluster
dengan menghitung rata-rata dari sedangkan pada metode K-Medoids suatu objek hanya akan
menjadi anggota satu cluster dengan mengambil sampel acak dari suatu objek. Algoritma K-
Medoids digunakkan karena pada metode K-Medoids kemungkinan kegagalan untuk
konvergen lebih kecil dibandingkan metode K-means. Tujuan penelitian ini adalah untuk
membandingkan metode K-Means dan metode K-Medoids (PAM) secara teoritis serta
mengetahui aplikasinya. Langkah awal dalam penelitian ini adalah membandingkan antara
metode K-Means dan metode K-Medoids secara teoritis kemudian mengaplikasikannya pada
data Palawija BPS Jawa Barat. Dan pada akhir penelitian ini diperoleh kesimpulan bahwa K-
Means dan K-Medoids (PAM) merupakan metode clustering data yang di golongkan sebagai
metode pengklasifikasian yang bersifat unsupervised (tanpa arahan). Pengalokasian ulang
data ke dalam masing-masing cluster, metode K-Means menggunakan metode pengalokasian
yang bersifat mencari rata-rata(means). Sedangkan untuk metode K-Medoids
mengelompokkan data dengan menggunakan clustering bersifat tegas (hard) yang
memungkinkan kegagalan untuk konvergen lebih kecil dibandingkan metode K-means.
Dengan pendekatan pengklasteran K-Means dan K-Medoids, peneliti berupaya melakukan
pembagian kelompok daerah dapat dilakukan berdasarkan kabupaten/kota, luas panen (Ha),
produksi(ton) dan tahun panen. Pada penelitian ini dilakukan pengklasteran daerah potensial

penghasil palawija menggunakan algoritma K-Means dan K-Medoids.

Kata kunci: Data Mining, Pengelompokkan, Algoritma K-Means, Algoritma K-Medoids
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IMPLEMENTATION METHOD OF CLUSTERING WITH THE K-MEANS
ALGORITHM AND K-MEDOIDS TO MAP THE POTENTIAL PRODUCTION
OF RICE AND CROPS DISTRICTS/CITYS
IN THE PROVINCE OF WEST JAVA

Alifian Azmi

ABSTRACT

On the method of non-hierarchical cluster there is a clustering algorithm of data, some
of which are K-Means method and K-Medoids method. The process of grouping (clustering),
in K-Means method of an object will only be a member of a cluster by calculating the average
of while on the K-Medoids method of an object will only be a member of a cluster by taking
random samples from an object. K-Medoids algorithm digunakkan because on the K-Medoids
method is the possibility of failure for convergent smaller than K-means method. The purpose
of this study was to compare the K-Means method and the method of K-Medoids (PAM)
theoretical as well as knowing its application. The first step in the research is to compare
between the K-Means method and K-Medoids method theoretically then apply it on the data
Crops BPS. And at the end of this research conclusion that K-Means and K-Medoids (PAM)
is a method of clustering data classify as a method of classification is unsupervised (without
landing). Allocating data into each cluster, the K-Means method using the method of
allocating is looking for average (means). As for the K-Medoids method of grouping data by
using clustering are firm (hard) which allows a failure to converge is smaller than K-means
method. With the approach of pengklasteran K-Means and K-Medoids, researchers strived
to do the break-out group areas can be done based on district/city, area harvested (Ha),
production (tons) and the year of harvest. This research was conducted in pengklasteran area

of potential producers of crops using the K-Means algorithm and K-Medoids.

Keywords: Data Mining, Classification, K-Means Algorithm, K-Medoids Algorithm
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