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PENGENALAN EMOSI PADA KALIMAT DENGAN
MENGGUNAKAN METODE RNN - BIDIRECTIONAL LSTM
(LONG-SHORT TERM MEMORY)

Agust Rinaldo Kurniawan

ABSTRAK

Emosional manusia adalah kebutuhan setiap manusia dalam berkomunikasi satu
sama lain, baik itu komunikasi secara lisan maupun tulisan. Kita dapat memahami
emosi seseorang dari cara bicaranya dan juga pola kalimat atau pemilihan kata pada
kalimat ketika dia menulis sesuatu. Dengan mempelajari bagaimana pola kalimat,
kita dapat mengetahui emosi dari kalimat tersebut. Dari analisis banyak kalimat
yang dilakukan, kita dapat mempelajari sifat emosi seseorang. Namun, komputer
tidak bisa memahami emosi dari sebuah kalimat seperti yang dilakukan manusia,
sehingga dibutuhkan metode text mining yang berada dalam cakupan bidang studi
machine learning. Sehingga manusia dapat memahami emosi pada kalimat yang
ditulis oleh manusia dengan jumlah banyak dalam waktu cepat dengan bantuan
system tersebut. Oleh karena itu, penulis ingin melakukan penelitian Kklasifikasi
emosi pada kalimat berbahasa Indonesia dengan menggunakan metode RNN -
Bidirectional LSTM dengan menggunakan dataset 8000 data kalimat yang sudah
memiliki label emosi. Dengan metode ini, penulis mendapatan akurasi yang cukup
baik, yaitu 74% akurasi.

Kata Kunci: emosi, machine learning, klasifikasi, RNN, LSTM
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SENTENCES EMOTION RECOGNITION USING THE RNN -
BIDIRECTIONAL LSTM (LONG-SHORT TERM MEMORY)
METHOD

Agust Rinaldo Kurniawan

ABSTRACT

Human emotions are the needs of every human being to communicate with each
other, both verbally and in writing. We can understand a person's emotions from
the way he speaks and also the pattern of sentences or the choice of words in
sentences when he writes something. By studying how the sentence pattern, we can
know the emotion of the sentence. From the analysis of many sentences, we can
learn the emotional nature of a person. However, computers cannot understand the
emotions of a sentence like humans do, so a text mining method is needed that is
within the scope of the machine learning field of study. So that humans can
understand emotions in sentences written by humans in large quantities in a fast
time with the help of the system. Therefore, the author would like to propose a
research on the classification of emotions in Indonesian sentences using the RNN -
Bidirectional LSTM method using 8000 lines of data sentence that already have
emotion label on each of them. By this method, the author got good result which is

75% accuration.

Keywords: Emotions, machine learning, classification, RNN, LSTM
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