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KLASIFIKASI E-MAIL SPAM DENGAN MENGGUNAKAN WEKA
(WAIKATO ENVIRONTMENT FOR KNOWLEDGE ANALYSIS) EXPLORER

Muhammad Firza Aryogi

ABSTRAK

E-mail adalah salah satu alat komunikasi antar individu maupun perusahaan
(professional) yang sangat dibutuhkan pada saat sekarang ini. Hal ini disebabkan e-
mail merupakan alat komunikasi yang dapat mengirim pesan berbentuk digital dengan
efisien, cepat dan murah dimana dapat memberikan keuntungan yaitu memangkas
waktu dan biaya. Tujuan e-mail yaitu sebagai media pertukaran pesan atau informasi
digital antar manusia baik individu maupun kelompok. Konten pada e-mail berbentuk
informasi antar individu dan informasi perusahaan (bisnis). Namun, terdapat informasi
lain seperti mengenai promo suatu produk barang maupun jasa, informasi berupa iklan,
dan konten yang tidak diinginkan bagi penerima. Hal tersebut merupakan spam yang
dapat mengganggu kenyaman para pengguna e-mail. Permasalahan tersebut dapat
dicegah atau diminimalisir dengan mengklasifikasi data e-mail kedalam kategori spam
dan non-spam. Metode klasifikasi yang dipakai untuk menyaring e-mail yaitu naive
bayes dan J48 (decision tree) dengan melakukan training pada dataset dan melakukan

test untuk menentukan prediksi kelas pada data e-mail tersebut.

Kata Kunci : E-mail, Spam Detection, Spam Mail Filtration, Naive Bayes, Decision

Tree, Klasifikasi
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E-MAIL SPAM CLASSIFICATION USING WEKA (WAIKATO
ENVIRONTMENT FOR KNOWLEDGE ANALYSIS) EXPLORER

Muhammad Firza Aryogi

ABSTRACT

Today, e-mail is a crucial and necessary tool either for individuals (private) or for
professionals (company). E-mail is an effective tool for communication as it saves a
lot of time and cost. The purpose of e-mail as a media for exchanging digital message
or information between human either indivual or group. Contents of e-mails is
information between individual or information between company (business). But, there
is another information such as information regarding promotion of a goods and services
product, advertisements, and an unsolicited messages which is unwanted by the
recipient. That is a spam that can interfere e-mail user’s convenience. This problem
could be prevented or could be minimized by classifying the data of e-mails into spam
or non-spam category. Classifier method that can be used for spam e-mail filtration are
naive bayes and J48 (decision tree) by performing a training on the dataset, and do the
test after it to determine the prediction of the class from the data.

Keywords: E-mail, Spam Detection, Spam Mail Filtration, Naive Bayes, Decision

Tree, Classification.
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